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Osztalyozasi vagy regresszios feladat?

OsZtalyozas OsZtalyozas

‘ ‘ Regresszio
Netflixnél dolgozol. OTP-nal dolgozol. Erste Banknal dolgozol.  Telekomnal dolgozol. Foodora-nal dolgozol.
Tippeld meg, hogya  Kiklldenél az Ggyfeleknek  Készits modellt, ami Becsiild meg, hogy mely  Tippeld meg, hogy csak
kovetkezé 4 egy hitelkartyat, hatha megbecsili, hogy a ugyfelek lesznek azok, email-lel regisztralt
hénapban, mely tigyfellink elkezdik hasznalni. Jelezd lakossagi tigyfelek a jové akik tobbet fognak ugyfeleknek mi a mobil
fogjalemondani a el6ére kinek érdemes hénapban mennyit telefonalni a kovetkezé koérzetszama: 20, 30, 50,
szolgéltatast! (Churn) kikildeni a kartyat? koltenek a hénapban, mint 200 perc. 707

bankkartyajukkal!
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Legegyszeribb
szeparacio
Linearis regresszio /
logisztikus regresszié

Algoritmusok spektruma

Mély osszefliggések feltarasa

ﬁ

@

-’

Legkomplexebb

elvalaszto sik
k legkdzelebbi szomszéd (kNN)







Linearis regresszido — Regresszios feladat

U = wo + w1x1 + Wz + -+ - + WpTy




Logisztikus regresszio — Osztalyozas (!)

A

Y = wWo + wW1T1 + wako + - + WpTy

Logistic Regression (Training set)
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K legkozelebbil szomszéed — Osztalyozas
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K legkozelebbil szomszéed — Osztalyozas
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K legkozelebbil szomszéed — Osztalyozas
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K legkozelebbil szomszed — Regresszio
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K legkozelebbil szomszed — Regresszio
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Dontési fa — Osztalyozas
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https://www.r2d3.us/visual-intro-to-machine-learning-part-1/
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Gradient Boosting Machine
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Boosting trukk

Hibal =

Tippl = ;
Bemend Tipp @ ﬁﬁcp: ge;o

vdltozdk target k&zo i
valtozéra hiba

Tiop2 = Becslés =
Tipp a

vdltozdk hibéra Tlpp] + T|pp2

Bemend




Gradient Boosting Machine

Hiba x+1
Target és
summa
(tipp)
kUlénbsé

ge

Tipp x+2

Tipp a
hiba x+1-
re

Becslés =

Summa( tipp i)




Gradient Boosting Machine
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Gradient Boosting trOkk )

Hibal =
Tipp és a
target
kozotti
hiba

B . Tippl =

emeno o] eXe!

valtozok ~ 'arget target
vdltozéra

Bemend T;pp2 = Becslés =
ipp a

valtozdk hibéra Tipp1 + Learning_rate *Tipp2

Learning Rate (LR) ]0, 1] k6z&tti szam



Gradient Boosting Machine

Hiba x+1
Target és
summa
(tipp)
kUlénbsé

ge

L Becslés =
Valtordg | Hibax higzz & . Tipp1 + -
re learning_rate*sum(tipp i)

Bemend







Perceptron

Weighted
Sum

Weights
Constant @\
@\ :

inputs — —> W 4

Step Function







Tobbrétegl neuralis halé
(Multi Layer Perceptron Neural Network)

Rejtett rétegek - Kimeneti reteg
(Perceptronok) - (Perceptronok)

Bemeneti réteg







Algoritmusok
kihivastérkepe Q @
. Nagy pontossag

Ertelmezhets /

interpretalhaté

KNN LinReg / LogReg

Kevés adat $

KNN Stabil mikodés

GBM | LinReg/LogReg
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Adattipusok

o A Folytonos atmenetek

|

Futasi sebesség
LinReg / LogReg




Ha KERDESED VAN,
BATRAN KERESS
MINKET!
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